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(- OBJETIVO(8) :
Objetivos Generales:
Que al final del curso el alumno sea capaz de: .

1. Comprender el papel‘ que juegan los métodos empiricos y la estadigtica en
las ciencias naturales.

2. Aplicar los métodos estadisticos en el modelado de datog.

3. Comprender log Principales m&todos estadisticos computacionales.,

4. Construir modelos de probabilidad como medida de incertidumbre.

5. Utilizar las técnicas de inferencia contenidas en los mé&todos
cowmputacionales.

6. Aplicar los métodos ‘estadisticos computacionales a problemas de modelado
dque surgen en la ciencia.

CONTENIDO SINTETICO:

1. Anidlisis exploratorioc de datos: clagificacién de datos, representacién de
datos, métodos graficos, diagramas de dispersién, transformaciones de
datos, modelos de datog, datos e informacién, medidas de informacién,
entropia, uso de software para andlisis exploratorio de datos.

ba

Construccién de modelos de Probabilidad: fundamentos, interpretacisn Y
Lg bPropiedades, reglas bPara combinar probabilidades, principioc de Bayes,

andlisis de decisgidn y su relacién con 1a inteligencia artificial,
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computacién Bayesiana,

3. Modelos de incertidumbre: medidas de incertidumbre, algunas leyes de
incertidumbre discretas, algunas leyes de incertidumbre continuas, medelosz
exploratorios, leves de incertidumbre multidimensional, transformaciones Y
aplicaciones a la confiabilidad v reparabilidad de sigtemas
computacionaleg.

4. Métodos estadisticos computacionales: método de Monte Carlo, método de
Bootstrap, computacidén aleatorizada, comparaciones, Jackknife Yy validacién
Ccruzada. Métodos egtadisticos computacicnales en regresidn lineal Y no
lineal, modelos de regresidn libre en inteligencia artificial .

MODALIDADES DE CONDUCCION DEL PROCESO DE ENSEﬁANZA-APRENDIZAJE:

Se recomienda:

Exponer la teoria e introducir 1los conceptos mediante ejemplos tomados de
problemas, tanto matemiticos como de otras disciplinas, resaltando los
aspectos conceptuales en forma intuitiva.

Promover entre los alumnos 1a discusidn, bplanteamiento Y solucidn de
problemas de aplicacién a diferentesg disciplinas.

Solicitar tarveas tipo proyecto en las cualeg ge desarrollen las ideas tanto
rigurosas como prédcticaz en 1a construccidén de modelos cuya solucién
involucre la aplicacién de las técnicas de 1a estadistica computacional .

Constituir en el aula una cultura de enseﬁanza-aprendizaje gue valore la
argumentacidn, la elaboracién Y brueba .de modelos Y la exploracién de los
conceptos matemiticos del cursc, asi como su relevancia en 1a respuesta a
Problemas pricticos en ciencias naturales e ingenieria.

Digefio de eXperiencias de aprendizaje por problemas tanto tedricos como de
aplicacién en donde el pProfesor conduce el broceso y los alumnos participan
activamente, fomentando el trabajo en egquipo.

Sostener reuniocneg periddicas de los profesores de log diversos grupcs de

este curso a 1o largo del trimestre, con el fin de discutir el degarrollo
del curso, evaluando ¥ mejorandoc el proceso de conduccidn del aprendizaje,
concebir log ejemplos y ejercicios Presentados, asi como elaborar las tareas
Y notas de clase, las evaluaciones periédicas Y la evaluacién terminal.
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MODALIDADES DE EVALUACION:

Evaluacién Global:

Se ponderardn lag siguientes actividades a criterio del profesor:

- Entrega de ejercicios o proyectos,

- Evaluaciones periédicasg escritas de los temas del curso.

- Participacién en los bProcesos de planteamiento Yy solucidn de problemas
tanto en las sesiones tedricas como en las précticas,

- Evaluacién terminal.

Evaluacién de Recuperaciédn:

- El alumno deberi bresentar una evaluacién critica que contemple todosg los
contenidos de la unidad de ensefianza-aprendizaje.

- No requiere inscripcién previa a la UEA.

BIBLIOGRAFIA NECESARIA O RECOMENDABLE :

1. Braun, W. J. vy Murdoch, D.J., A first course in statistical Programming
with R; Cambridge University Press, Inglaterra, 2007.

2. Chambers, J.M., Software for data analygis. Programming with R; Springer
Usa, 2008. .

3. Devore, J. L., Probabilidad y estadistica para ingenieriayciencia;
International Thomson, México, 1998,

4. Kenett, R., Shelemyahu, Z., Modern industrial statistics; Duxbury Press,
USA, 1998,

5. Montgomery, D. vy Runger, &. ., Applied statistics and pProbability for
engineers; McGraw-Hill, USA, 199s5.

6. Rizzo M. L., Statistical computing with applications; Chapman & Hall, USA,
2008.

7. Thisted, R. A., Elements of statistical computing; Chapman & Hall/cCRrC,

L_ UsSa, 2000.
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Vardeman, §.

B

.

Statigtics for engineering problem solving; Pwﬂ

8.
- Publighing Company, USA, 1994,
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